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  הקדמה

שעניינה קביעת מונחים והגדרות מהתחומים השונים , 1080י "תקן זה הוא חלק מסדרת התקנים הישראליים ת
  .של טכנולוגיית המידע

  .ISO/IEC 2382לאומיים - מבוססת על סדרת התקנים הבין 1080י "סדרת התקנים הישראליים ת
  .בעברית –וההגדרות , ם באנגלית ובעבריתהמונחים מובאי

  :אלה שיצאו עד כה לאור הם 1080י "חלקי ת

  מונחים בסיסיים  -   1חלק  1080י "ת

  פעולות אריתמטיות ולוגיות  -   2חלק  1080י "ת

  טכנולוגיית חומרה  -   3חלק  1080י "ת

  ארגון נתונים  -   4חלק  1080י "ת

  ייצוג נתונים  -   5חלק  1080י "ת

  הכנת נתונים ועיבודם  -   6חלק  1080י "ת

  תכנות מחשבים  -   7חלק  1080י "ת

  שלמות ואבטחה, בקרה  -   8חלק  1080י "ת

  תקשורת נתונים  -   9חלק  1080י "ת

  טכניקות ואַפשוֹרוֹת של פעולה  -   10חלק  1080י "ת

  פלט וציוד אריתמטי- קלט, בקרה  -   11חלק  1080י "ת

  קפייהחסן וציוד ה, מצעי נתונים  -   12חלק  1080י "ת

  גרפיקה מחשבית  -   13חלק  1080י "ת

  תחזוקתיות וזמינות, אמינות  -   14חלק  1080י "ת

  שפות תכנות  -   15חלק  1080י "ת

  תורת המידע  -   16חלק  1080י "ת

  נתונים- מסדי  -   17חלק  1080י "ת

  עיבוד נתונים מבוזר  -   18חלק  1080י "ת

  תפיתוח מערכו  -   20חלק  1080י "ת

  עיבוד תמלילים  -   23חלק  1080י "ת

  מחשב- ייצור כליל  -   24חלק  1080י "ת

  (LAN)רשתות מקומיות   -   25חלק  1080י "ת

  חִברוּר מערכות פתוחות  -   26חלק  1080י "ת

  המשרד הממוחשב  -   27חלק  1080י "ת

  מושגי יסוד ומערכות מומחה –בינה מלאכותית   -   28חלק  1080י "ת

  זיהוי דיבור –בינה מלאכותית   -   29 חלק 1080י "ת

  ראיית מחשב –בינה מלאכותית   -   30חלק  1080י "ת

  מכונה תלמיד –בינה מלאכותית   -   31חלק  1080י "ת

  דואר אלקטרוני  -   32חלק  1080י "ת

  )היפרמדיה ומולטימדיה(מדיה - על ורב- מדיית  -   33חלק  1080י "ת

בִּיוֹתרש –בינה מלאכותית   -   34חלק  1080י "ת צַ   תות עֲ

  רישות  -   35חלק  1080י "ת

   1למידה מתוקשבת  -   36חלק  1080י "ת

  מציאות מדומה –בינה מלאכותית   -   37חלק  1080י "ת

                                                
 המילון בהכנה 1
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  זיהוי המונחים

זוג , מציין את מספר החלק בסדרה) משמאל(זוג הספרות הראשון . ספרות 6כל מונח בתקן מסומן בקוד בן 

מספרים אלה ). הפריט(הפרק וזוג הספרות השלישי מציין את מספר הסעיף  הספרות השני מציין את מספר

  .לאומי- זהים בדרך כלל למספרים שבתקן הבין

  הוספות והשמטות

  .ולעתים כמה מונחים חליפיים באנגלית מתורגמים למונח אחד בעברית, לעתים מושמט מונח שקיים במקור

  סוגריים עגולים

  .הן חלק מהמונח אבל ניתן להשמיטן, ם עגוליםמילה או מילים המופיעות בסוגריי

  סוגריים מרובעים

  .הן מובאות לשם הבהרה בלבד. אינן חלק מהמונח, מילה או מילים המופיעות בסוגריים מרובעים

  רשימת מונחים

  ).עברית- אנגלית( ABCולפי סדר ) אנגלית- עברית(ב "לפי סדר א: שתי רשימות מונחים מובאותבסוף התקן 

  

  ןתחום התק

והוא  ,1999 מאוגוסט ISO/IEC 2382-34לאומי - מבוסס על התקן הבין 1080י "חלק זה של התקן הישראלי ת

בִּיוֹתמביא מונחי  צַ   .רשתות עֲ
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34.01  

  מושגים כלליים

General concepts 

 connectionism  קַשְׁרָנוּת  34.01.01

connection science 
, שבה חישובים מורכבים מבוצעים על ידי רשת של רכיבי עיבוד פשוטים תחומית- גישה רב –בבינה מלאכותית 

  .שכל אחד מהם קשור למספר גדול של רכיבים אחרים שאיתם הוא מחליף מסרים פשוטים

  .כגון המוח האנושי, ההשראה לקשרנות באה מאופן הפעולה של מערכות עצבים ביולוגיות: הערה

  

 connectionist model  מוֹדֵל קַשְׁרָנוּת  34.01.02
  .קשרנותמודל חישובי של פעולות 

בהבנת שפה , )30חלק  1080י "ת(בראיית מחשב , בזיהוי דגמים, בייצוג ידע, לדוגמה, מודלי קשרנות מיושמים: הערה

  .ובבקרת תנועה) 31חלק  1080י "ת(בלמידת מכונה , טבעית

  

צּוּג תַּת  34.01.03 י- יִ מְלִ  subsymbolic representation  סִ

  .במקום שיהיה מאוחסן בסמלים, שבה ייצוג הידע מבוזר ברשת גדולה יחסית, טכניקה לייצוג ידע

  .סמלי אי אפשר לבטא בקלות בכללים פשוטים או בסמלים- ידע המאוחסן בייצוג תת: הערה

  

רָג  34.01.04  eterarchy  מִסְ

  .מבנה מערכת שרכיביה יכולים לתקשר ישירות זה עם זה

  

רָג  34.01.05 דְ  hierarchy  מִ
  .ברמות כפיפוּת לפי כללים מסוימים, מבנה מערכת שרכיביה מדורגים למטרות תקשורת

  

 יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ 

neural network 

neural net 

NN [abb] 

artificial neural network 

ANN [abb] 

אשר , סיים המחוברים ביניהם בקישורים בעלי משקלים הניתנים לכוונוןרשת המורכבת מאלמנטי עיבוד בסי

ומעביר אותו לאלמנטים , לינארית על ערכי הקלט שלו- בה כל רכיב מפיק ערך פלט על ידי הפעלת פונקציה לא

  .או מציג אותו כפלט, אחרים

  :הערות

יוֹתשכמה רשתות על פי אף    .1 בִּ צַ יוֹתהרשתות  רוב, ם במערכת העצביםנועדו להדמיית התפקוד של עצבי עֲ בִּ צַ  העֲ

 .קשרנות מודללהמחשה של  ,משמשות בבינה מלאכותית

  .יה פולינומיתפונקצי ;)ידאסיגמו(ה מפותלת יפונקצי; ית סףיפונקצ :לינאריות- דוגמות של פונקציות לא  . 2
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צָב - תָּא  34.01.07  artificial neuron  יתִ אכוּלָ מְ עָ

בִּית שתרב בסיסיעיבוד אלמנט                    יה ישערך הפלט שלו הוא פונקצ, בעל כמה ערוצי קלט ופלט יחיד עֲצַ

  .לינארית של הצירוף הלינארי של ערכי קלט המשוקללים באמצעות מקדמי שקלול הניתנים לכוונון- לא

  :הערות

 .ים לצורך חילופי מסריםהעצבים ומחוברר מלאכותיים ממודלים לפי התפקוד של עצבים במערכת עצב- תאי. 1
בִּית העצב מלאכותי הוא צומת ברשת - תאכל . 2 צַ   . עצב אחרים- תאיקשר עם משתף פעולה ומתַ עֲ

  .םעצב מלאכותיי- תאיבמערכת עצבית יכולים להיות גם צומתי קלט שאינם . 3

  

 neurocomputer  יבִּ צַ ב עֲ שֵׁ חְ מַ   34.01.08

neural computer 

בִּית שתריעודי הבנוי כימחשב  צַ  .עֲ
  .יהעדכוני קישורים לשנימספר ביצועי המחשב נמדדים בדרך כלל ב: הערה

  

 neurochip  יבִּ צַ ב עֲ בָ שְׁ   34.01.09

בִּית מודל רשתש מלתיצור מחדש הממ הניתןשבב  צַ   .כולו או חלקו, עֲ

  

צַבִּיתת שֶׁ ל רֶ דֵ מוֹ  34.01.10  neural-network model  עֲ
  .בִּיצַ עֲ  מחשבאו למימוש כ ,בתוכנה הניתן להדמיה ,בִּיתעֲצַ  רשתמודל מופשט של 

  .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור  :הערה

  

בִּית מלאכותית צַ   מודל מופשט של רשת עֲ

34.02  

צַבִּיוֹת ורכיביהן   רשתות עֲ

Neural networks and their components 

 source node  רקוֹת מָ מֶ צֹ  34.02.01
בִּית שתברמת צו צַ   .מלאכותיים בצַ עֲ  תָּאֵיהמספק אותות קלט ל עֲ

  

צָב- תָּא  34.02.02  input neuron  טלֶ קֶ  עָ

צָב- תָּא   .המקבל אותות ממקורות חיצוניים מלאכותי עָ
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צָב- תָּא  34.02.03  output neuron  טלֶ פֶּ  עָ

צָב- תָּא   .השולח אותות למערכת חיצונית מלאכותי עָ

  

צָב- תָּא  34.02.04 רְאֶה עָ  visible neuron  נִ

צָב- תָּא   .קשר ישירות עם מערכות חיצוניותהמתַ  מלאכותי עָ

  .עצב פלט או שניהם, עצב נראה יכול להיות עצב קלט: הערה

  

צָב- תָּא  34.02.05 סְתָּר עָ  hidden neuron  נִ

צָב - תָּא   .שאינו מתַקשר ישירות עם מערכות חיצוניות מלאכותיעָ

  

בָהשִׁ   34.02.06  layer  כְ

בִּית רשתב - ת יוֹבִּ צַ ברשתות עֲ  צַ שערוצי הפלט שלהם עשויים להתחבר  עצב מלאכותיים- תאיקבוצת , מדרגית עֲ

עצב בקבוצה הממוקמת בכיוון הקלט של - תאיולא ל ,עצב בקבוצה הממוקמת בכיוון הפלט של הרשת- תאיל

 .הרשת
  .מקושרים ביניהם עצב מלאכותיים באותה שכבה עשויים להיות- תאי: הערה

 
 input layer  שִׁכְבַת קֶלֶט  34.02.07

  .שבה קולטים אותות ממקורות חיצוניים העצב המלאכותייםתאי ששכבה 

  .צומתי מקורמשמש גם לתיאור קבוצת " שכבת קלט"המונח , בהרחבה: הערה

 
 output layer  שִׁכְבַת פֶּלֶט  34.02.08

  .חים אותות משמעותיים למערכת חיצוניתשבה שול העצב המלאכותייםתאי ששכבה 

 
 decision layer  שִׁכְבַת הַחְלָטָה  א34.02.08

הנשלח למערכת  רֶשֶׁת עֲצַבִּיתשל פלט השבה מתבצע העיבוד הסופי ובה מתקבלת ההחלטה על אודות  שכבת פלט

  .חיצונית

 
רְאֵית  34.02.09  visible layer  שִׁכְבָה נִ

  .ים ישירות עם מערכות חיצוניותהצמתים שבה מתַקשרש שכבה

 
סְתֶּרֶת  34.02.10  hidden layer  שִׁכְבָה נִ

  .שבה אינם מתַקשרים ישירות עם מערכות חיצוניות העצב המלאכותייםתאי ש שכבה

 
וַּאר  34.02.11 קְבּוּק- שִׁכְבַת צַ  bottleneck layer  בַּ

בִּית רשתמאלצת ה נסתרת שכבה   .תוני הקלטשל נמהודק לפתח ייצוג  עֲצַ
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 slab  הסָ רוּפְּ   34.02.12

 חִברוּרשיש להם טופולוגיות  ,זהה למידהכלל וזהה  ית שפעוליפונקצבעלי  מלאכותיים בצַ עֲ תאי קבוצת 

  .תלוישק

  .אך ייתכנו גם ארכיטקטורות אחרות, הקישוריות בין הפרוסות עשויה להיות מדרגית: הערה
  
  

 layered network  יתתִ בָ כְ ת שִׁ שֶׁ רֶ   34.02.13

צַבִּית רשת   .שכבתי מדרגה מאורגנים בבש העצב המלאכותייםתאי ש עֲ

  .צומתי מקור נוסף על שכבות עצבים מלאכותייםה נפרדת של רשת שכבתית עשויה לכלול קבוצ :הערה

 
 nonlayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - לֹאת שֶׁ רֶ   34.02.14

  .שכבותמאורגנים ב ה אינםבש העצב המלאכותיים תאיש ביתעֲצ רשת

 
 single-layered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - חַדת שֶׁ רֶ   34.02.15

 

  .שכבות נסתרותללא , אחת פלטשכבת ו צומתי מקורהכוללת רק  שכבתית רשת

   :ותהער

  .ט מבצעת חישוביםשכבתית רק שכבת הפל- ברשת חד .1

  .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור  .2

  

צַבִּירשת  בֵּישכבתית עם שני צומתי מקור ושלושה - חד תעֲ צַ   פלט  עֲ

 
 multilayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - רַבת שֶׁ רֶ   34.02.16

  .לפחות שכבותשיש בה שתי  רשת שכבתית

במקרה  .עצב מלאכותיים- תאיצומתי מקור נוסף על שכבות ה נפרדת של שכבתית עשויה לכלול קבוצ- לארשת : הערה

  .נסתרת אחת לפחותקיימת שכבה , כזה

 
 partially connected network  בְּקִשּׁוּר דָּלִילת שֶׁ רֶ   34.02.17

- תאשבה כל  רשת שכבתיתאו , אינו מקושר בהכרח לכל האחרים עָצב מלאכותי- תאכל בה ש שכבתית- רשת לא

  .העצב שבשכבה הקדמית הסמוכה- תאיאינו מקושר בהכרח לכל  שכבהעָצב מְלָאכוּתִי ב
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 totally connected network  בְּקִשּׁוּר מָלֵאת שֶׁ רֶ   34.02.18

fully connected network 

עָצב - תאשבה כל  רשת שכבתיתאו , מקושר לכל האחרים עָצב מלאכותי- תאכל בה ש שכבתית- לא רשת

  .שבשכבה הקדמית הסמוכההעצב - תאימקושר בהכרח לכל  שכבהמלאכותי ב

  .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור  :הערה

 

  שכבת קלט  שכבה נסתרת  שכבת פלט  

  

  

  שכבתית בקישור מלא- רשת רב

רָאִית שֶׁ רֶ   34.02.19  randomly connected network  בְּקִשּׁוּר אַקְ

random network 

צַבִּית רשת   .שלה מקושרים בסדר אקראי העצב המלאכותיים- תאיש עֲ

 
 weight-sharing network  ותקָלמִשְׁ  משַתֶפֶתת שֶׁ רֶ   34.02.20

צַבִּית רשת   .זהה קישור- ימשקלקטור הם בעלי ו שכבהבאותה  העצב המלאכותיים- תאישבה כל  עֲ

 
צִּיב  34.02.21  stable state [in neural networks]  מַצָּב יַ

בִּיוֹתרשתות ב צַ   .שינויללא  יםנותר העצב המלאכותיים- תאיכל של  משקלי הקישורהמצב שבו  -  עֲ

עשוי להתרחש הוא אולם , אימון נוסף גם לאחרבדרך כלל כאשר המשקלים נותרים ללא שינוי  מתקייםמצב יציב : הערה

  .כגון ברשת הופפילד, גם תוך כדי תפקוד רגיל

 
צִּיבָה  34.02.22  stable coalition  קְבוּצָה יַ

  .ציבמצב יהמעוררים זה את זה לפעילות ב עצב מלאכותיים- תאי קבוצת

 
רוֹנִיתת שֶׁ רֶ   34.02.23 כְּ בִּית סִינְ צַ  synchronous neural network  עֲ

צַבִּית רשת  .זמנית- ה מעודכנים בובש העצב המלאכותיים- תאישכל  עֲ

רוֹנִיתת שֶׁ רֶ   34.02.24 כְּ בִּית אָסִינְ צַ  asynchronous neural network  עֲ

  

 .אלא למשל בסדר אקראי או בסדר כלשהו, זמנית-מעודכנים בוינם אה בש העצב המלאכותיים-תאישכל  עֲצַבִּית רשת
 feedforward network  רֶשֶׁת הֲפָצָה קָדִימָה  34.02.25

forward-propagation network 

acyclic network 
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  .נתונה שכבהבתוך  עצב המלאכותייםה- תאיבין  אחריםנתיבים  אושאין בה נתיבי משוב  שכבתית- רשת רב

 .שכבתי- רב ולטןק: דוגמה

 .מונח זה משמש לעתים כדי לציין רשת שכבתית כלשהי :הערה
 

 recurrent network  רֶשֶׁת מָשׁוֹב  34.02.26

צַבִּית רשת   .יוצרים לפחות לולאת משוב אחת המלאכותיים עצבה- תאישבה הקישורים בין  עֲ

 .מכונת בולצמן, רשת הופפילד: דוגמה
העצב בתוך שכבה - תאירשת שכבתית היא רשת משוב אם יש בה קישורים בין . משובשכבתית היא רשת - לארשת : הערה

  .בכיוון הקלט הקודמתעצב בשכבה - תאנתונה או קישורים מעצב נתון אל 

  

ן  34.02.27 טָ  single-layer perceptron  קוֹלְ

simple perceptron 

perceptron 

צַבִּית רשת  פלטערך אחד המפיק  מלאכותיב צָ עָ - תאמורכבת מאשר  ,למידה מתוך תיקון שגיאותבעלת יכולת  עֲ

  .ה מונוטונית על הצירוף הלינארי של ערכי הקלטיבינרי הנקבע על ידי החלה של פונקצי

  : הערות

 ".שכבתי- חד קולטן"מקובל גם הכינוי  .1

 .על- יוצר שני אזורי החלטה מופרדים במישורקולטן  .2

 .)(EXCLUSIVE OR, XOR שקילותה- פעולת איאת לממש יכול  אינו קולטן, בינרייםהם קלט הערכי  אם .3

 .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור  .4

  
כל ). 5wעד  1w(על כל אחד מערכי הקלט מוחל משקל ). 5aעד  1a(הקולטן שבאיור ניזון מחמישה ערכי קלט 

  .ר פלטנוצ, אם התוצאה עולה על סף מוגדר. ערכי הקלט משוקללים ומסוכמים בצומת

  

  קולטן

  

ן  34.02.28 טָ  multilayered perceptron  יתִ בָ כְ שִׁ - רַב קוֹלְ

 נסתרת השכב, צומתי מקורהמורכבת מקבוצת ומונוטונית  ית שפעוליפונקצהמשתמשת ב קדימה הפצהרשת 

  .אחת פלטשכבת ו ,אחת או יותר

  :הערות

 .שכבתי- חד קולטןשכבתי הוא - רב בקולטןעצב מלאכותי - תאכל  . 1

  .(Boolean function) ית בולישכבתיים יכולים לממש כל פונקצ- רב קולטנים . 2

  .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור .3
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עובדו בשכבה הנסתרת והועברו לשכבת , שנקלטו בצמתים של שכבת הקלט הפלט הוא סיכום של כל ערכי הקלט

  .ם ערכו עולה על ערך סף מוגדר מראשהפלט של כל צומת בשכבת הפלט נוצר א. הפלט

 שכבתי- רב קולטן

יָאלִיּוֹתיס סִ ת בָּ וֹיּצִ קְ נְ ת פוּשֶׁ רֶ   34.02.29 דְ  radial basis function network  רַ

RBF network 

ב צַ עֲ ה- תאיו ,ית שפעוליפונקצכ רדיאליתית בסיס יפונקצמשתמש ב ב נסתרצָ עָ - תאשבה כל  קדימה הפצהרשת 

  .רדיאליותצירופים לינאריים של אותן פונקציות בסיס מממשים  הפלטשל 

 .Wikipedia, the free encyclopedia - המקור לציור : הערה
  

  

  

משמש קלט לכמה פונקציות  xוקטור הקלט 

  . כל אחת עם פרמטרים שונים, בסיס רדיאליות

של הרשת הוא חיבור לינארי של  yהפלט 

  .הפלטים של פונקציות הבסיס הרדיאליות

  

  

  

  

  רשת פונקציות בסיס רדיאליות

 back-propagation network  הֲפָצָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30

BPN [abb] 

feedback-propagation network 

  .למידהבעת  קישור ימשקללצורך התאמת  הפצה אחורההמשתמשת ב שכבתית- רשת רב
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יהָ ת שֶׁ רֶ   34.02.31 גֶּנֶת מֵאֵלֶ  self-organizing network  מִתְאַרְ

צַבִּיתרשת    .בעלת יכולת להתארגן מאליה עֲ

  .היכולת של תאי מוח לארגן את עצמם לפי התנהגות או דגם אתלעתים קרובות  מְחקהרשת מתארגנת מאליה : הערה

  

יהָ  מַפָּה  34.02.32 גֶּנֶת מֵאֵלֶ   מִתְאַרְ

ן   מַפַּת קוֹהוֹנֵ

self-organizing map  

SOM [abb] 

self-organizing feature map  

SOFM [abb] 

Kohonen map 

 צומתי המקורל קישור מלאהמקושרת ב, ממדית- בדרך כלל דו, פלטשכבת המורכבת מ רשת מתארגנת מאליה

  .למידה תחרותיתוהמשתמשת ב

  

  דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ   34.02.34

  רשת מָשוב סימוכית

Hopfield network 

crossbar associative network 

CAN [abb] 

  .במצב יצי להשגתבלבד המעודכנים מחזורית עד  עצב נראים- תאישיש בה  בקישור מלארשת 

  :הערות
, בעת למידה. הית אנרגישל פונקצ המינימום המתאימים לערכי, ברשת הופפילד יש מספר סופי של מצבים יציבים  .1

, לאחר החלת דגם קלט. ם לאחסוןשהמצבים היציבים מתאימים לדגמים המיועדי מתכווננים עדהקישור  ימשקל  

 .תרהרשת מתפתחת לכיוון הדגם המאוחסן הקרוב ביו  

 .רשת הופפילד עשויה להיות רשת עצבית סינכרונית או אסינכרונית  .2
  .אך יש לה גם יישומים בתהליכי מיטוב, רשת הופפילד משמשת בעיקר לאחסון סימוכי  .3

  

מַן  34.02.35 צְ  Boltzmann machine  מְכוֹנַת בּוֹלְ

המעודכנים מחזורית לפי התפלגות  צב נסתריםע- תאיועצב נראים - תאישיש בה  בקישור מלארשת 

  .ההסתברות

  :הערות

 .מצבים מסוימיםל מקובעיםנראים העצב ה- תאיחלק מ, בעת למידה. 1
  .בין תרמודינמיקה סטטיסטית לבין ההתנהגות הדינמית של מכונת בולצמןפורמלית קיימת שקילות . 2

  

 adaptive resonance theory network  תלֶ גֶּ תַּ סְ ה מִ דָ הוּת תְּ שֶׁ רֶ   34.02.36

ART network 

צַבִּית רשת טיפוסים מאוחסנים אם דגם הקלט - מעדכן את קטגוריות האפיון של אב למידההאלגוריתם שבה  עֲ

  .יפוסט- יוצר קטגוריה חדשה שבה הקלט משמש אב, או אחרת ,מהםדומה במידה מספקת לאחד 

אין מחיקה או השחתה של ידע (ויציבות ) היכולת ללמוד(רשתות תהודה מסתגלת מממשות פשרה בין גמישות : הערה

  ).קיים
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 winner-takes-all network  זוֹכֶה יָחִידת שֶׁ רֶ   34.02.37

צַבִּית רשת   .ותה שכבהאת העצבים האחרים בא לשתק יכול כבהשהחזק ביותר ב המלאכותיב צָ העָ - תאשבה  עֲ

  .רשת זוכה יחיד משתמשת בטיפוס של למידה תחרותית: הערה

  

בִּיםת שֶׁ רֶ   34.02.38  winner-takes-more network  זוֹכִים רַ

צַבִּית רשת להישאר  יכוליםממוצע מעל להמתחרים שיש להם ערך קלט  העצב המלאכותיים- תאישבה כל  עֲ

  .םפעילי

  .ס של למידה תחרותיתמשתמשת בטיפו זוכים רביםרשת : הערה

  

לֶתרֶשֶׁת   34.02.39 גֶּ בִּית מִסְתַּ צַ  adaptive neural network  עֲ

צַבִּית רשת   .השלה לפי השינויים בסביבת יםיכולה להתאים את אופייני הביצועה עֲ

  

בְחִינָהת שֶׁ רֶ   34.02.40  discrimination network  מַ

צַבִּית רשת ממומשת לפי תכונות , מצבים או אירועים, ג אוסף של עצמיםמשמשת לסיווהשבה סדרת בדיקות  עֲ

  .שמוגדרות מרא

  

גִיתת שֶׁ רֶ   34.02.41 רָ בִּית מִדְ צַ  hierarchical neural network  עֲ

  .מתרחש מרמה אחת לרמה הבאה בה רשתות ושהעיבוד- המורכבת מכמה רמות של תת ביתעֲצ רשת

  

  

34.03  

  קישורים ופונקציות

Connections and functions  

צַבִּי  34.03.01  neural connection  קִשּׁוּר עֲ

neural link 
  .משקל הקישורצב היעד ועֲ - תא, צב המקורעֲ - תאהמוגדר על ידי  מלאכותיים בצַ עֲ - תאיחיבור בין שני 

  

 connection weight [in neural networks]  רוּשּׁל קִ קַ שְׁ מִ   34.03.02

connection strength 
  .לפני צירופו לערכי קלט אחרים מלאכותיצב עָ - תאאת ערך הקלט של  שכופלים בומקדם  -  תיוֹבּצַ עֲ רשתות ב

  

 dynamically programmable connection  תימִ ינָ דִּ  תנֵ כְ תַּ מִ ר וּשּׁקִ   34.03.03
  .שלו ניתן לשינוי באופן דינמי משקל הקישורש בִּיצַ עֲ קישור 

 
 bundle  צְרוֹר  34.03.04

בִּיים אוסף צַ   .פרוסותבין  קישורים עֲ
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מִידָה  34.03.05  learning [in neural networks]  לְ

בִּית רשתהתהליך שבו  -  תיוֹבִּ צַ רשתות עֲ ב צַ  לרצףמשפרת את ביצועיה על ידי כוונון הפרמטרים שלה בתגובה  עֲ

  .של דגמי קלט

  .הלמידה מורכבת מכוונון של משקלי קישור ,ככלל: הערה
  
  

מִידָה  34.03.06 גּוֹרִיתְם לְ  learning algorithm [in neural networks]  אַלְ
בִּית רשתמכוונן את הפרמטרים של האלגוריתם  -  תיוֹבִּ צַ רשתות עֲ ב צַ   .למידהבעת ה עֲ

  .הלמידה מורכבת מכוונון של משקלי קישור ,ככלל: הערה
  
  

מִידָה מִתּוֹךְ קַשְׁרָנוּת  34.03.07   connectionist learning  לְ
בִּיתת שרב עצבים מלאכותייםשל  משקלי הקישורבאמצעות שינויים ב למידה צַ   .עֲ

  

מִידָה  34.03.08  learning rate  קֶצֶב לְ
  .למידהבעת ה משקלי הקישוראת היקף השינויים בהמווסת פרמטר 

  .ם שהוא קצב הלמידהמקדבשל ערך שמספק אלגוריתם הלמידה  מכפלההשינוי במשקל הקישור הוא  מידת: הערה

  

יו  34.03.09 גּוּן מֵאֵלָ רְ  self-organization  אִ
בִּית רשתהיכולת של  צַ   .שלה לפי המאפיינים של דגמי הקלט הקישור ימשקלנבדקת לכוונן את - לא- בלמידה עֲ

  

גִיאוֹת  34.03.10 מִידָה מִתּוֹךְ תִּקּוּן שְׁ  error-correction learning  לְ
שת באות שגיאה המציין את ההפרש בין ערך הפלט הרצוי וערך הפלט הממשי כדי לתקן למידה נבדקת המשתמ

  .הקישור ימשקלאת 

  

מִידַת הֵבּ  34.03.11  Hebbian learning  לְ
 ,משופעלים סינכרונית עצב מלאכותיים- תאיאם שני  יבִּ צַ של קישור עֲ  משקל הקישורמגדילה את ה למידה

  .ים משופעלים אסינכרוניתומפחיתה את משקל הקישור אם העצב

 .למכפלת שני ערכי הפלט תא יחסייהשינוי במשקל הקישור ה מידת, במקרה הפשוט ביותר: הערה
  
 

מִידָה תַּחֲרוּתִית  34.03.12  competitive learning  לְ
  .קבוצה נתונה של דגמי קלט- מתחרים על הזכות להגיב על תת עצב מלאכותיים- תאישבה  למידה

  .עצב אחרים- תאיעצב לדגם קלט נוטה לדכא - תאה של התגוב: הערה
 

צִיַּת שִׁפְעוּל  34.03.13 קְ  activation function  פוּנְ
  .השוטפים שלו הקישור ימשקלעל בסיס ערכי הקלט ו מלאכותיצב עָ - תאמחשבת את ערך הפלט של הפונקציה 

 .ערך הפלט עשוי להיות רציף או בדיד: הערה
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יָאלִיתפוּנְ   34.03.14 דְ צִיַּת בָּסִיס רַ  radial basis function  קְ

RBF [abb] 
מקומה (הפרמטרים שלה וש ,הקישור ימשקלממורכזת בנקודה שצוינה על ידי וקטור ה ת שפעוליפונקצי

  .למידהמכווננים על ידי  )ורוחבה

  :הערות
 ,שכבות הנסתרותבשל העצבים  ציות השפעולפונקהן  ותרדיאליהבסיס הפונקציות , ותת בסיס רדיאליוברשת פונקצי. 1

 .בסיס מוגדר לייצוג הדגמים בונותוהן 
בניגוד לפונקציות שפעול רגילות שהן פונקציות , יש ערך מקסימום או ערך מינימום תת בסיס רדיאליילפונקצי. 2

 .ית גאוסיביותר היא פונקצ הנפוצה תת הבסיס הרדיאלייפונקצי. מונוטוניות
דְ   34.03.15 העִ יָּ שְׁנִ י קִשּׁוּר לִ  connection updates per second  כּוּנֵ

CUPS [abb] 
  .למידהלשנייה במצב  יבִּ צַ קישור עֲ מספר העדכונים של 

  

דִימָה  34.03.16  feed forward propagation  הֲפָצָה קָ

forward propagation 
בכיוון הפלט של  שכבת הקלטמ ,אחר שכבה שכבה ,קישור ימשקלההפצה של כוונוני , שכבתית- רשת רבב

  .הרשת

  

 back propagation  הֲפָצָה אָחוֹרָה  34.03.17

feedback propagation 
בכיוון הקלט של  הפלטשכבת מ ,אחר שכבה שכבה ,קישור ימשקלההפצה של כוונוני , שכבתית- רשת רבב

  .הרשת

  .למידה מתוך תיקון שגיאותבבדרך כלל פצה אחורה משמשת ה: הערה

  

 training [in neural networks]  אִמּוּן  34.03.18

בִּיתרשת  שבו מלמדיםנוהל  -  תיוֹבִּ צַ רשתות עֲ ב צַ   .ערכי הפלט הנכוניםלדגימה של ערכי קלט  לשייךכיצד  עֲ

  

גּוּל  34.03.19 רְ  epoch [in neural networks]  תִּ
  .צביתלרשת עֲ  אימוןסדרת דגמי הצגה של  – תיוֹבִּ צַ רשתות עֲ ב

  

ווֹת  34.03.20 צָ  batch training  אִמּוּן בַּאֲ
  .תרגולמכווננים רק לאחר ההצגה של כל ה משקלי הקישורשבו  אימון

  

מִים  34.03.21 גָ דְ  interactive training  אִמּוּן בִּ

pattern training 
  .מכווננים לאחר הצגת כל דגם קלט הקישור ימשקלשבו הידודי  אימון
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  )אנגלית- עברית(ב "ר אבסד רשימת מונחים

 English  עברית  מונח' מס
ידָה  34.03.06 מִ יתְם לְ גּוֹרִ  learning algorithm [in neural networks]  אַלְ
 training [in neural networks]  אִמּוּן  34.03.18
ווֹת  34.03.20 צָ אֲ  batch training  אִמּוּן בַּ
מִים  34.03.21 גָ דְ  interactive training  אִמּוּן בִּ

pattern training 
יו  34.03.09 לָ אֵ גּוּן מֵ רְ  self-organization  אִ
צָה אָחוֹרָה  34.03.17 פָ  back propagation, feedback propagation  הֲ
צָה אָחוֹרָה  34.03.17 פָ  feedback propagation, back propagation  הֲ
ימָה  34.03.16 דִ צָה קָ פָ  forward propagation, feed forward  הֲ

propagation 
ימָה  34.03.16 דִ צָה קָ פָ  feed forward propagation, forward  הֲ

propagation 
צּוּג תַּת  34.01.03 י- יִ לִ מְ  subsymbolic representation  סִ

ידָה  34.03.05 מִ  learning [in neural networks]  לְ
נוּת  34.03.07 רָ שְׁ ידָה מִתּוֹךְ קַ מִ   connectionist learning  לְ
יאוֹת  34.03.10 גִ ידָה מִתּוֹךְ תִּקּוּן שְׁ מִ  error-correction learning  לְ
ידָה תַּחֲרוּתִית  34.03.12 מִ  competitive learning  לְ
ידַת הֵבּ  34.03.11 מִ  Hebbian learning  לְ
ג  34.01.05 רָ דְ  hierarchy  מִ
נוּת  34.01.02 רָ שְׁ ל קַ  connectionist model  מוֹדֵ
בִּיתת שֶׁ ל רֶ דֵ מוֹ  34.01.10 צַ  neural-network model  עֲ
 neural computer, neurocomputer  יבִּ צַ ב עֲ שֵׁ חְ מַ   34.01.08

 neurocomputer, neural computer  יבִּ צַ ב עֲ שֵׁ חְ מַ   34.01.08

מַן  34.02.35 צְ  Boltzmann machine  מְכוֹנַת בּוֹלְ

ג  34.01.04 רָ  eterarchy  מִסְ

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -SOM [abb], self-organizing map, self  מַ
organizing feature map,  SOFM [abb], 
Kohonen map 

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -self-organizing map, SOM [abb], self  מַ
organizing feature map,  SOFM [abb], 
Kohonen map 

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -self-organizing feature map, self   מַ
organizing map, SOM [abb], SOFM [abb], 
Kohonen map 

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ  SOFM [abb], self-organizing map, SOM   מַ
[abb], self-organizing feature map, 
Kohonen map 

ן  34.02.32 פַּת קוֹהוֹנֵ פָּה, מַ יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ  Kohonen map,  SOFM [abb], self-organizing  מִתְאַרְ
map, SOM [abb], self-organizing feature 
map 

יב  34.02.21 צִּ  stable state [in neural networks]  מַצָּב יַ

 ,connection weight [in neural networks]  רוּשּׁל קִ קַ שְׁ מִ   34.03.02
connection strength 

 connection strength, connection weight [in  רוּשּׁל קִ קַ שְׁ מִ   34.03.02
neural networks] 

יָּה  34.03.15 נִ שְׁ י קִשּׁוּר לִ כּוּנֵ דְ  connection updates per second, CUPS  עִ
[abb] 
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 English  עברית  מונח' מס
יָּה  34.03.15 נִ שְׁ י קִשּׁוּר לִ כּוּנֵ דְ  CUPS [abb], connection updates per  עִ

second 
ית  34.03.14 יָאלִ דְ יַּת בָּסִיס רַ צִ קְ  radial basis function, RBF [abb]  פוּנְ
ית  34.03.14 יָאלִ דְ יַּת בָּסִיס רַ צִ קְ  RBF [abb], radial basis function  פוּנְ
פְעוּל  34.03.13 יַּת שִׁ צִ קְ  activation function  פוּנְ
 slab  הסָ רוּפְּ   34.02.12

 source node  רקוֹת מָ מֶ צֹ  34.02.01
 bundle  צְרוֹר  34.03.04
יבָה  34.02.22 צִּ  stable coalition  קְבוּצָה יַ

ן  34.02.27 טָ  ,single-layer perceptron, simple perceptron  קוֹלְ
perceptron 

ן  34.02.27 טָ  ,simple perceptron, single-layer perceptron  קוֹלְ
perceptron 

ן  34.02.27 טָ  perceptron, single-layer perceptron, simple  קוֹלְ
perceptron 

ן  34.02.28 טָ  multilayered perceptron  יתִ בָ כְ שִׁ - רַב קוֹלְ

ידָה  34.03.08 מִ  learning rate  קֶצֶב לְ
 dynamically programmable connection  תימִ ינָ דִּ  תנֵ כְ תַּ ר מִ וּשּׁקִ   34.03.03
בִּי  34.03.01 צַ  neural connectionneural link  קִשּׁוּר עֲ
נוּת  34.01.01 רָ שְׁ  connection science, connectionism  קַ
נוּת  34.01.01 רָ שְׁ  connectionism, connection science  קַ
יבְּקִשּׁת שֶׁ רֶ   34.02.19 אִ רָ  randomly connected network, random  וּר אַקְ

network 

רָאִית שֶׁ רֶ   34.02.19  randomly connected networkrandom  בְּקִשּׁוּר אַקְ
network 

ילת שֶׁ רֶ   34.02.17  partially connected network  בְּקִשּׁוּר דָּלִ

לֵאת שֶׁ רֶ   34.02.18  totally connected network, fully connected  בְּקִשּׁוּר מָ
network 

לֵאת שֶׁ רֶ   34.02.18  fully connected network, totally connected  בְּקִשּׁוּר מָ
network 

 Hopfield network, crossbar associative  רשת מָשוב סימוכית, דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ   34.02.34
network, CAN [abb]  

 CAN [abb], Hopfield network, crossbar  רשת מָשוב סימוכית ,דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ   34.02.34
associative network 

צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ  ,back-propagation network, BPN [abb]  הֲ
feedback-propagation network 

צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ  ,BPN [abb], back-propagation network  הֲ
feedback-propagation network 

צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ -feedback-propagation network, back  הֲ
propagation network, BPN [abb]  

ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  feedforward network, forward-propagation  רֶ
network, acyclic network 

ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  ,acyclic network, feedforward network  רֶ
forward-propagation network 

ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  forward-propagation network, feedforward  רֶ
network, acyclic network 

חִידת שֶׁ רֶ   34.02.37  winner-takes-all network  זוֹכֶה יָ

 winner-takes-more network  זוֹכִים רַבִּיםת שֶׁ רֶ   34.02.38

 single-layered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - חַדת שֶׁ רֶ   34.02.15
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 English  עברית  מונח' מס
 nonlayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - לֹאת שֶׁ רֶ   34.02.14

ינָהת שֶׁ רֶ   34.02.40 חִ בְ  discrimination network  מַ

שֶׁת מָשׁוֹב  34.02.26  recurrent network  רֶ
 crossbar associative network, Hopfield  דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ , רשת מָשוב סימוכית  34.02.34

network, CAN [abb]  

פֶתשֶׁ רֶ   34.02.20 שְׁקָלות ת משַתֶ  weight-sharing network  מִ

יהָ ת שֶׁ רֶ   34.02.31 לֶ אֵ נֶת מֵ גֶּ  self-organizing network  מִתְאַרְ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.24 רוֹנִ כְּ ינְ בִּית אָסִ צַ  asynchronous neural network  עֲ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.41 גִ רָ דְ בִּית מִ צַ  hierarchical neural network  עֲ

שֶׁת   34.02.39 תרֶ לֶ גֶּ תַּ בִּית מִסְ צַ  adaptive neural network  עֲ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.23 רוֹנִ כְּ ינְ בִּית סִ צַ  synchronous neural network  עֲ

 ,neural network, neural net, NN [abb]  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ עֲ ת שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
artificial neural network, ANN [abb]  

 ,NN [abb], neural network, neural net  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
artificial neural network, ANN [abb]  

 ,neural net, neural network, NN [abb]  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , תיבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
artificial neural network, ANN [abb]  

 ,artificial neural network, neural network  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
neural net, NN [abb], ANN [abb]  

 ,ANN [abb], neural network, neural net  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
NN [abb], artificial neural network 

יּוֹתיס סִ ת בָּ וֹיּצִ קְ נְ ת פוּשֶׁ רֶ   34.02.29 יָאלִ דְ  RBF network, radial basis function  רַ
network 

יּוֹתיס סִ ת בָּ וֹיּצִ קְ נְ ת פוּשֶׁ רֶ   34.02.29 יָאלִ דְ  radial basis function network, RBF  רַ
network 

 multilayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - רַבת שֶׁ רֶ   34.02.16

 layered network  יתתִ בָ כְ ת שִׁ שֶׁ רֶ   34.02.13

 adaptive resonance theory network, ART  תלֶ גֶּ תַּ סְ ה מִ דָ הוּת תְּ שֶׁ רֶ   34.02.36
network 

 ART network, adaptive resonance theory  תלֶ גֶּ תַּ סְ ה מִ דָ הוּת תְּ שֶׁ רֶ   34.02.36
network 

 neurochip  יבִּ צַ ב עֲ בָ שְׁ   34.01.09

בָה  34.02.06 כְ layer  שִׁ  

סְתֶּרֶת  34.02.10 בָה נִ כְ hidden layer  שִׁ  

רְאֵית  34.02.09 בָה נִ כְ visible layer  שִׁ  

לָטָה  א34.02.08 חְ בַת הַ כְ decision layer  שִׁ  

לֶט  34.02.08 בַת פֶּ כְ output layer  שִׁ  

וַּאר  34.02.11 בַת צַ כְ bottleneck layer  בַּקְבּוּק- שִׁ  

לֶט  34.02.07 בַת קֶ כְ input layer  שִׁ  

צָב - תָּא  34.01.07  artificial neuron  יתִ אכוּלָ מְ עָ

צָב- תָּא  34.02.05 סְתָּר עָ  hidden neuron  נִ

רְאֶה בעָצָ - תָּא  34.02.04  visible neuron  נִ

צָב- תָּא  34.02.03  output neuron  טלֶ פֶּ  עָ

צָב- תָּא  34.02.02  input neuron  טלֶ קֶ  עָ

גּוּל  34.03.19 רְ  epoch [in neural networks]  תִּ
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  )עברית- אנגלית( ABCרשימת מונחים בסדר 

 English  עברית  מונח' מס
פְעוּל  34.03.13 יַּת שִׁ צִ קְ  activation function  פוּנְ
ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  ,acyclic network, feedforward network  רֶ

forward-propagation network 

שֶׁת   34.02.39 תרֶ לֶ גֶּ תַּ בִּית מִסְ צַ  adaptive neural network  עֲ

 adaptive resonance theory network, ART  תלֶ גֶּ תַּ סְ ה מִ דָ הוּת תְּ שֶׁ רֶ   34.02.36
network 

 ,ANN [abb], neural network, neural net  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
NN [abb], artificial neural network 

 ART network, adaptive resonance theory  תלֶ גֶּ תַּ סְ ה מִ דָ הוּת תְּ שֶׁ רֶ   34.02.36
network 

 ,artificial neural network, neural network  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
neural net, NN [abb], ANN [abb]  

צָב - תָּא  34.01.07  artificial neuron  יתִ אכוּלָ מְ עָ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.24 רוֹנִ כְּ ינְ בִּית אָסִ צַ  asynchronous neural network  עֲ

צָה אָ  34.03.17 פָ  back propagation, feedback propagation  חוֹרָההֲ
צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ  ,back-propagation network, BPN [abb]  הֲ

feedback-propagation network 

ווֹת  34.03.20 צָ אֲ  batch training  אִמּוּן בַּ
מַן  34.02.35 צְ  Boltzmann machine  מְכוֹנַת בּוֹלְ

כְבַ   34.02.11 וַּארשִׁ bottleneck layer  בַּקְבּוּק- ת צַ  

צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ  ,BPN [abb], back-propagation network  הֲ
feedback-propagation network 

 bundle  צְרוֹר  34.03.04
 CAN [abb], Hopfield network, crossbar  רשת מָשוב סימוכית, דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ   34.02.34

associative network 

ידָה תַּחֲרוּתִית  34.03.12 מִ  competitive learning  לְ
נוּת  34.01.01 רָ שְׁ  connection science, connectionism  קַ
 connection strength, connection weight [in  רוּשּׁל קִ קַ שְׁ מִ   34.03.02

neural networks] 
יָּה  34.03.15 נִ שְׁ י קִשּׁוּר לִ כּוּנֵ דְ  connection updates per second, CUPS  עִ

[abb] 
 ,connection weight [in neural networks]  רוּשּׁל קִ קַ שְׁ מִ   34.03.02

connection strength 
נוּת  34.01.01 רָ שְׁ  connectionism, connection science  קַ
נוּת  34.03.07 רָ שְׁ ידָה מִתּוֹךְ קַ מִ   connectionist learning  לְ
נוּת  34.01.02 רָ שְׁ ל קַ  connectionist model  מוֹדֵ
 crossbar associative network, Hopfield  דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ , רשת מָשוב סימוכית  34.02.34

network, CAN [abb]  

יָּה  34.03.15 נִ שְׁ י קִשּׁוּר לִ כּוּנֵ דְ  CUPS [abb], connection updates per  עִ
second 

חְ   א34.02.08 בַת הַ כְ decision layer  לָטָהשִׁ  

ינָהת שֶׁ רֶ   34.02.40 חִ בְ  discrimination network  מַ

 dynamically programmable connection  תימִ ינָ דִּ  תנֵ כְ תַּ ר מִ וּשּׁקִ   34.03.03
גּוּל  34.03.19 רְ  epoch [in neural networks]  תִּ
יאוֹת  34.03.10 גִ ידָה מִתּוֹךְ תִּקּוּן שְׁ מִ  error-correction learning  לְ
ג  34.01.04 רָ  eterarchy  מִסְ
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 English  עברית  מונח' מס
ימָה  34.03.16 דִ צָה קָ פָ  feed forward propagation, forward  הֲ

propagation 
צָה אָחוֹרָה  34.03.17 פָ  feedback propagation, back propagation  הֲ
צָה אָחוֹרָהת שֶׁ רֶ   34.02.30 פָ -feedback-propagation network, back  הֲ

propagation network, BPN [abb]  

ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  feedforward network, forward-propagation  רֶ
network, acyclic network 

ימָה  34.03.16 דִ צָה קָ פָ  forward propagation, feed forward  הֲ
propagation 

ימָה  34.02.25 דִ צָה קָ פָ שֶׁת הֲ  forward-propagation network, feedforward  רֶ
network, acyclic network 

לֵאת שֶׁ רֶ   34.02.18  fully connected network, totally connected  בְּקִשּׁוּר מָ
network 

ידַת הֵבּ  34.03.11 מִ  Hebbian learning  לְ
סְתֶּרֶת  34.02.10 בָה נִ כְ hidden layer  שִׁ  

צָב- תָּא  34.02.05 סְתָּר עָ  hidden neuron  נִ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.41 גִ רָ דְ בִּית מִ צַ  hierarchical neural network  עֲ

ג  34.01.05 רָ דְ  hierarchy  מִ
 Hopfield network, crossbar associative  רשת מָשוב סימוכית, דילְ פִ פְּ ת הוֹשֶׁ רֶ   34.02.34

network, CAN [abb]  

לֶט  34.02.07 בַת קֶ כְ input layer  שִׁ  

 input neuron  טלֶ קֶ  צָבעָ - תָּא  34.02.02

מִים  34.03.21 גָ דְ  interactive training  אִמּוּן בִּ
pattern training 

ן  34.02.32 פַּת קוֹהוֹנֵ פָּה, מַ יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ  Kohonen map,  SOFM [abb], self-organizing  מִתְאַרְ
map, SOM [abb], self-organizing feature 
map 

בָה  34.02.06 כְ layer  שִׁ  

 layered network  יתתִ בָ כְ ת שִׁ שֶׁ רֶ   34.02.13

ידָה  34.03.05 מִ  learning [in neural networks]  לְ
ידָה  34.03.06 מִ יתְם לְ גּוֹרִ  learning algorithm [in neural networks]  אַלְ
ידָה  34.03.08 מִ  learning rate  קֶצֶב לְ
 multilayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - רַבת שֶׁ רֶ   34.02.16

ן  34.02.28 טָ  multilayered perceptron  יתִ בָ כְ שִׁ - רַב קוֹלְ

 neural computer, neurocomputer  יבִּ צַ ב עֲ שֵׁ חְ מַ   34.01.08

בִּי  34.03.01 צַ  neural connectionneural link  קִשּׁוּר עֲ
 ,neural net, neural network, NN [abb]  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06

artificial neural network, ANN [abb]  

 ,neural network, neural net, NN [abb]  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
artificial neural network, ANN [abb]  

בִּיתת שֶׁ ל רֶ דֵ מוֹ  34.01.10 צַ  neural-network model  עֲ
 neurochip  יבִּ צַ ב עֲ בָ שְׁ   34.01.09

 neurocomputer, neural computer  יבִּ צַ ב עֲ שֵׁ חְ מַ   34.01.08

 ,NN [abb], neural network, neural net  יתתִ אכוּלָ ית מְ בִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ , יתבִּ צַ ת עֲ שֶׁ רֶ   34.01.06
artificial neural network, ANN [abb]  

 nonlayered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - לֹאת שֶׁ רֶ   34.02.14

לֶט  34.02.08 בַת פֶּ כְ output layer  שִׁ  

צָב- תָּא  34.02.03  output neuron  טלֶ פֶּ  עָ
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 English  עברית  מונח' מס
ילת שֶׁ רֶ   34.02.17  partially connected network  בְּקִשּׁוּר דָּלִ

ן  34.02.27 טָ  perceptron, single-layer perceptron, simple  קוֹלְ
perceptron 

יּוֹתיס סִ ת בָּ וֹיּצִ קְ נְ פוּת שֶׁ רֶ   34.02.29 יָאלִ דְ  radial basis function network, RBF  רַ
network 

ית  34.03.14 יָאלִ דְ יַּת בָּסִיס רַ צִ קְ  radial basis function, RBF [abb]  פוּנְ
רָאִית שֶׁ רֶ   34.02.19  randomly connected network, random  בְּקִשּׁוּר אַקְ

network 

י תשֶׁ רֶ   34.02.19 אִ רָ  randomly connected networkrandom  בְּקִשּׁוּר אַקְ
network 

ית  34.03.14 יָאלִ דְ יַּת בָּסִיס רַ צִ קְ  RBF [abb], radial basis function  פוּנְ
יּוֹתיס סִ ת בָּ וֹיּצִ קְ נְ ת פוּשֶׁ רֶ   34.02.29 יָאלִ דְ  RBF network, radial basis function  רַ

network 

שֶׁת   34.02.26  recurrent network  מָשׁוֹברֶ
יו  34.03.09 לָ אֵ גּוּן מֵ רְ  self-organization  אִ
פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -self-organizing feature map, self   מַ

organizing map, SOM [abb], SOFM [abb], 
Kohonen map 

פָּה  34.02.32 נֶת מֵאֵלֶ  מַ גֶּ ן,יהָ מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -self-organizing map, SOM [abb], self  מַ
organizing feature map,  SOFM [abb], 
Kohonen map 

יהָ ת שֶׁ רֶ   34.02.31 לֶ אֵ נֶת מֵ גֶּ  self-organizing network  מִתְאַרְ

ן  34.02.27 טָ  ,simple perceptron, single-layer perceptron  קוֹלְ
perceptron 

ן  34.02.27 טָ  ,single-layer perceptron, simple perceptron  קוֹלְ
perceptron 

 single-layered network  יתתִ בָ כְ שִׁ - חַדת שֶׁ רֶ   34.02.15

 slab  הסָ רוּפְּ   34.02.12

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ  SOFM [abb], self-organizing map, SOM   מַ
[abb], self-organizing feature map, 
Kohonen map 

פָּה  34.02.32 יהָ  מַ לֶ נֶת מֵאֵ גֶּ ן,מִתְאַרְ פַּת קוֹהוֹנֵ -SOM [abb], self-organizing map, self  מַ
organizing feature map,  SOFM [abb], 
Kohonen map 

 source node  רקוֹת מָ מֶ צֹ  34.02.01
יבָה  34.02.22 צִּ  stable coalition  קְבוּצָה יַ

יב  34.02.21 צִּ  stable state [in neural networks]  מַצָּב יַ

צּוּג תַּת  34.01.03 י- יִ לִ מְ  subsymbolic representation  סִ

יתת שֶׁ רֶ   34.02.23 רוֹנִ כְּ ינְ בִּית סִ צַ  synchronous neural network  עֲ

לֵאת שֶׁ רֶ   34.02.18  totally connected network, fully connected  בְּקִשּׁוּר מָ
network 

 training [in neural networks]  אִמּוּן  34.03.18
רְאֵית  34.02.09 בָה נִ כְ visible layer  שִׁ  

צָב- תָּא  34.02.04 רְאֶה עָ  visible neuron  נִ

פֶתשֶׁ רֶ   34.02.20 שְׁקָלות ת משַתֶ  weight-sharing network  מִ

חִידת שֶׁ רֶ   34.02.37  winner-takes-all network  זוֹכֶה יָ

 winner-takes-more network  זוֹכִים רַבִּיםת שֶׁ רֶ   34.02.38

  

  


